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LAMPIRAN
1. Contoh Gambar Motif Batik Kalimantan Barat
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3. Contoh Gambar Motif Batik Kalimantan Tengah
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5. Contoh Gambar Motif Batik Kalimantan Utara

6. Kode Resize Tajam

2. Resize Gambar ke 224x224 Tanpa Blur
3. =
4. Teknik:
5. 1. Resize bertahap (step-down) jika gambar sangat besar
6. 2. Interpolasi LANCZOS (terbaik untuk downscale)
7. 3. Unsharp Mask untuk mempertajam setelah resize
8. 4. Simpan PNG (lossless) atau JPEG kualitas 95+
9.
10. Cara pakai:
11. python resize_tajam.py --input ./hasil_murni --Output ./hasil_224
12. python resize_tajam.py --input ./hasil_murni /--Output. ./hasil 224 --format
png
13. python resize tajam.py --input ./hasil murni --Output ./hasil 224 --sharpen
1.5
14. python resize_tajam.py --input ./hasil murni --Output ./hasil 224 --
overwrite
155860
16.
17. import os
18. import argparse
19. from PIL import Image, ImageFilter, ImageEnhance
20. from tqdm import tqdm
21.
22. EKSTENSI_VALID = {".jpg", ".jpeg", ".png", ".bmp", ".webp"}
23. TARGET_SIZE = (224, 224)
24.
25. def resize_bertahap(img: Image.Image, target=(224, 224)) -> Image.Image:
26. e
27. Resize bertahap: turunkan ukuran 50% setiap langkah
28. hingga mendekati target, lalu resize final dengan LANCZOS.
29. Ini menghindari blur yang terjadi saat resize langsung dari besar ke kecil.
30. o
31. w, h = img.size
32. tw, th = target
33.
34. while w > tw * 2 or h > th * 2:
35. w = max(w // 2, tw)
36. h = max(h // 2, th)
37. img = img.resize((w, h), Image.LANCZOS)

38.
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39.
40.
41.
42.
43.
44,
45.
46.
47.
48.
49.
50.
51.
52.
53.
54.
55.
56.
57.
58.
59.
60.
61.
62.
63.
64.
65.
66.
67.
68.
69.
70.
71.
72.
73.
74.
75.
76.
77.
78.
79.
80.
81.
82.
83.

def

def

def

def

img = img.resize(target, Image.LANCZOS)

return img

crop_center_square(img: Image.Image) -> Image.Image:
Crop bagian tengah menjadi persegi sebelum resize,

agar tidak terjadi distorsi (stretch/squish).

w, h = img.size

sisi = min(w, h)
left = (w - sisi) // 2
top = (h - sisi) // 2

right = left + sisi
bottom = top + sisi

return img.crop((left, top, right, bottom))

tajamkan(img: Image.Image, kekuatan: float = 1.3) -> Image.Image:

Unsharp Mask: mempertajam gambar setelah resize.

kekuatan: 1.0 = tidak berubah, 1.5 = tajam, 2.0 = sangat tajam

img_blur

img.filter(ImageFilter.GaussianBLlur(radius=0.8))

img_sharp = Image.blend(img_blur, img, alpha=kekuatan + 0.3)

enhancer = ImageEnhance.Sharpness(img_sharp)

img_sharp = enhancer.enhance(kekuatan)

return img_sharp

buat_nama_oOutput(nama_asli: str, format_Output: str) -> str:
Buat nama file Output dari nama file asli (tanpa ekstensi),
lalu ganti ekstensinya sesuai format Output.

Contoh: 'batik_merah.png' -> 'batik_merah.jpg'
nama_tanpa_ext = os.path.splitext(nama_asli)[0]

return f"{nama_tanpa_ext}.{format_Output}"

proses_folder(

folder_input: str,
folder_Output: str,
format_Output: str = "jpg",
kekuatan_tajam: float = 1.3,
crop_square: bool = True,

overwrite: bool = False,
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84. ):

85.
86.
87.
88.
89.
90.
91.
92.
93.
94.
95.
96.
97.
98.
99.

os.makedirs(folder_Output, exist_ok=True)

# Kumpulkan semua gambar
daftar = []
for nama in sorted(os.listdir(folder_input)):
ext = os.path.splitext(nama)[1].lower()
if ext in EKSTENSI_VALID:
daftar.append(nama)

print(f"[INFO] Ditemukan {len(daftar)} gambar di '{folder_input}'")
print(f"[INFO] Target ukuran : 224 x 224 px")

print(f"[INFO] Format Output : {format_Output.upper()}")

print(f"[INFO] Kekuatan tajam: {kekuatan_tajam}")

print(f"[INFO] Crop persegi : {'Ya' if crop_square else 'Tidak'}")
print(f"[INFO]. Overwrite : {'Ya' if overwrite else 'Tidak, (skip 6 jika

sudah ada)'}")

100.
101.
102.
103.
104.
105.
106.
107.
108.
109.
11e0.
111.
112.
113.
114.
115.
116.
117.
118.
119.
120.
121.
122.
123.
124.
125.
126.
127.

print()

(4]

gagal
diskip =0
berhasil = 0

for nama_file in tqdm(daftar, desc="Resize"):

path_in = os.path.join(folder_input, nama_file)

# --- Nama Output pakai nama asli, hanya ganti ekstensi ---
nama_out = buat_nama_Output(nama_file, format_Output)

path_out = os.path.join(folder_Output, nama_out)

# --- Skip jika sudah ada dan tidak --overwrite ---
if os.path.exists(path_out) and not overwrite:
diskip += 1

continue

try:
img = Image.open(path_in).convert("RGB")

if crop_square:

img = crop_center_square(img)

img = resize_bertahap(img, TARGET_SIZE)

img = tajamkan(img, kekuatan=kekuatan_tajam)

if format_oOutput == "png":
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128. img.save(path_out, format="PNG", optimize=True)
129. else:
130. img.save(path_out, format="JPEG", quality=95, subsampling=0,

optimize=True)

131.

132. berhasil += 1

133.

134. except Exception as e:

135. print(f"\n[WARN] Gagal proses {nama_file}: {e}")

136. gagal += 1

137.

138. print (f"\n[SELESAI] {berhasil} gambar disimpan di '{folder_oOutput}'")

139. if diskip > @:

140. print(f"[INFO] {diskip} gambar di-skip (sudah ada, gunakan --
overwrite untuk timpa)")

141. if gagal > 0:

142. print(f"[WARN] {gagal} gambar gagal diproses")

143.

144. def main():

145. parser = argparse.ArgumentParser(

146. description="Resize gambar ke 224x224 tanpa blur (LANCZOS + Unsharp
Mask) "

147. )

148. parser.add_argument("--input", "-i", required=True,

149. help="Folder gambar input")

150. parser.add_argument("--Output", "-0", required=True,

151. help="Folder Output hasil resize")

152. parser.add_argument("--format", "-f", default="jpg",

153. choices=["jpg", "png"],

154. help="Format Output: jpg (default) atau png
(Lossless)")

155. parser.add_argument("--sharpen", "-s", type=float, default=1.3,

156. help="Kekuatan sharpening: 1.0=off, 1.3=normal,
1.8=kuat (default: 1.3)")

157. parser.add_argument("--no_crop", action="store_true",

158. help="Jangan crop persegi (gambar mungkin
terdistorsi)")

159. parser.add_argument("--overwrite", action="store_true",

160. help="Timpa file Output yang sudah ada (default:
skip)™)

161. args = parser.parse_args()

162.

163. if not os.path.isdir(args.input):

164. print(f"[ERROR] Folder tidak ditemukan: {args.input}")

165. return
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166.
167.
168.
169.
17@.
171.
172.
173.
174.
175.
176.
177.
178.
179.
180.
181.
182.
183.
184.

print("=" * 50)
print(" RESIZE 224x224 TANPA BLUR")
print("=" * 50)

proses_folder(
folder_input=args.input,
folder_oOutput=args.Output,
format_Output=args.format,
kekuatan_tajam=args.sharpen,
crop_square=not args.no_crop,

overwrite=args.overwrite,

if _ _name "__main__":

main()

7. Kode Tajam Rename

=
o

11.

W 00 N OO U1 B W N R

Pertajam Gambar + Rename Urutan

Fungsi:
1. Pertajam gambar menggunakan Unsharp Mask (tidak blur)
2. Rename file menjadi urutan: 001.jpg, 002.jpg, dst
3. Simpan hasil ke folder Output (asli tidak diubah)

Cara pakai:
python tajam_rename.py =-input ./kalteng_kaggle --Output ./hasil_tajam
python tajam_rename.py --input ./kalteng_kaggle --Output ./hasil_tajam --

prefix kalteng_

12. python tajam_rename.py --input ./kalteng_kaggle --Output ./hasil_tajam --
format png

13. python tajam_rename.py --input ./kalteng_kaggle --Output ./hasil_tajam --
sharpen 1.8

14.

15. Contoh hasil rename:

16. 70003.jpg - kalteng_001.jpg

17. 700018.jpg » kalteng_002.jpg

18. dst...

19. """

20.
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21.
22.
23.
24.
25.
26.
27.
28.
29.
30.
31.
32.
33.
34.
35.
36.
37.
38.
39.
40.
41.
42.
43.
44.
45.
46.
47.
48.
49.
50.
51.
52.
53.
54.
55.
56.
57.
58.
59.
60.
61.
62.
63.
64.
65.

import os
import argparse
from PIL import Image, ImageFilter, ImageEnhance

from tqdm import tqdm

EKSTENSI_VALID = {".jpg", ".jpeg", ".png", ".bmp", ".webp"}

#

# 1. PERTAJAM GAMBAR (Unsharp Mask)
#

def pertajam(img: Image.Image, kekuatan: float = 1.5) -> Image.Image:
Mempertajam gambar dengan teknik Unsharp Mask:
- Buat versi blur dari gambar asli
- Blend balik ke gambar asli untuk menonjolkan tepi/detail

- Tambahkan Sharpness enhancer untuk hasil maksimal

kekuatan: 1.0 = tidak berubah | 1.5 = tajam | 2.0 = sangat tajam
# Langkah 1: blur ringan sebagai "mask"

img_blur = img.filter(ImageFilter.GaussianBlur(radius=0.8))

# Langkah 2: blend gambar blur dan asli (alpha > 1 = menonjolkan asli)
img_sharp = Image.blend(img_blur, img, alpha=kekuatan + 0.3)

# Langkah 3: perkuat detail tepi
enhancer = ImageEnhance.Sharpness(img_sharp)

img_sharp = enhancer.enhance(kekuatan)
# Langkah 4: sedikit tingkatkan kontras agar gambar tidak flat
enhancer_Contrast = ImageEnhance.Contrast(img_sharp)

img_sharp = enhancer_Contrast.enhance(1.05)

return img_sharp

# 2. PROSES FOLDER

def proses_folder(
folder_input: str,
folder_Output: str,
prefix: str = ""

format_Output: str = "jpg",

kekuatan_tajam: float = 1.5,

overwrite: bool = False,
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66. ):

67.
68.
69.
70.
71.
72.
73.
74.
75.
76.
77.
78.
79.
80.
81.
82.
83.
84.
85.
86.
87.
88.
89.
90.
91.
92.
93.
94.
95.
96.
97.
98.
99.
100.
1e1.
102.
103.
104.
105.
106.
107.
108.
109.
110.

os.makedirs(folder_Output, exist_ok=True)

# Kumpulkan semua file gambar valid, urutkan nama
daftar = []
for nama in sorted(os.listdir(folder_input)):
ext = os.path.splitext(nama)[1].lower()
if ext in EKSTENSI_VALID:
daftar.append(nama)

total = len(daftar)

print("=" * 50)

print(" PERTAJAM + RENAME URUTAN")

print("=" * 50)

print(f"[INFO] Ditemukan s {total} gambar")

print (f"[INFO] Folder input : {folder_input}")

print(f"[INFO] Folder Output : {folder_ Output}")

print(f"[INFO] Prefix nama : '{prefix}' (kosong = tidak ada prefix)")
print(f"[INFO] Format Output : {format_Output.upper()}")
print(f"[INFO] Kekuatan tajam: {kekuatan_tajam}")

print(f"[INFO] Overwrite : {'Ya' if overwrite else 'Tidak'}")
print()

# Tentukan lebar angka urutan (misal 120 gambar - 3 digit: @01, ee2, ...)
lebar = len(str(total))

berhasil = 0
diskip &
gagal =0

for urutan, nama_file in enumerate(tqdm(daftar, desc="Proses"), start=1):

path_in = os.path.join(folder_input, nama_file)

# Buat nama Output: prefix + nomor urut + ekstensi
nomor = str(urutan).zfill(lebar)

nama_out = f"{prefix}{nomor}.{format_Output}"
path_out = os.path.join(folder_Output, nama_out)

# Skip jika sudah ada dan tidak --overwrite
if os.path.exists(path_out) and not overwrite:
diskip += 1

continue

try:
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111. img = Image.open(path_in).convert("RGB")

112.

113. # Pertajam gambar

114. img = pertajam(img, kekuatan=kekuatan_tajam)

115.

116. # Simpan hasil

117. if format_Output == "png":

118. img.save(path_out, format="PNG", optimize=True)

119. else:

120. img.save(path_out, format="JPEG", quality=95, subsampling=0,

optimize=True)

121.

122. berhasil += 1

123.

124. except Exception as e:

125. print(£"\n[WARN] Gagal proses '{nama_file}': {el}")

126. gagal +=1

127.

128. print(f"\n[SELESAI] {berhasil} gambar disimpan di '{folder_oOutput}'")
129. print(f" Nama file
{prefix}{str(1).zfill(lebar)}.{format_Output}"

130. f" > {prefix}{str(total).zfill(lebar)}.{format_Output}")

131. if diskip > @:

132. print(f"[INFO] {diskip} gambar di-skip (sudah ada, pakai --overwrite
untuk timpa)")

133. if gagal > @:

134. print(f"[WARN] {gagal} gambar gagal diproses")

135.

136. #

137. # 3. MAIN

138. #

139. def main():

140. parser = argparse.ArgumentParser(

141. description="Pertajam gambar + rename berdasarkan urutan"

142. )

143. parser.add_argument("--input", "-i", required=True,

144. help="Folder gambar input")

145. parser.add_argument("--Output", "-0", required=True,

146. help="Folder Output hasil")

147. parser.add_argument("--prefix", "-p", default="",

148. help="Prefix nama file, contoh: kalteng_ -

kalteng_001.jpg (default: kosong)")
149. parser.add_argument("--format", "-f", default="jpg",
150. choices=["jpg", "png"],
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151. help="Format Output: jpg (default) atau png
(Lossless)")
152. parser.add_argument("--sharpen", "-s", type=float, default=1.5,
153. help="Kekuatan tajam: 1.@=off, 1.5=normal, 2.0=kuat
(default: 1.5)")
154. parser.add_argument("--overwrite", action="store_true",
155. help="Timpa file Output yang sudah ada")
156. args = parser.parse_args()
157.
158. if not os.path.isdir(args.input):
159. print(f"[ERROR] Folder tidak ditemukan: {args.input}")
160. return
161.
162. proses_folder(
163. folder_input=args.input,
164. folder_oOutput=args.Output,
165. prefix=args.prefix,
166. format_Output=args.format,
167. kekuatan_tajam=args.sharpen,
168. overwrite=args.overwrite,
169. )
17e.
171. if __name_ == "_ main__":
172. main()
173.
174.
8. Contoh Kode Augmentasi Kalbar
2. Augmentasi Data Gambar Batik Kalimantan Barat
3. Menggunakan.Keras ImageDataGenerator
4.
5. Teknik Augmentasi:
6. 1. Rotasi : hingga 180°
7. 2. Zoom : hingga 10%
8. 3. Flip : Horizontal & Vertical
9. 4. Color Shift : +7,8% (channel shift)
le. """
11.
12. import os
13. import numpy as np
14. from PIL import Image
15. from tensorflow.keras.preprocessing.image import ImageDataGenerator,
img_to_array, array_to_img, load_img
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16.

17. #

18. # KONFIGURASI

19. #

20. INPUT_DIR = r"C:\Users\stefany\OneDrive\Documents\Data Sebelum

Augmentasi\Kalimantan Barat
21. OUTPUT_DIR = r"C:\Users\stefany\OneDrive\Documents\Data Sesudah
Augmentasi\Kalimantan Barat"
22. JUMLAH_AUGMENTASI_PER_GAMBAR = 5 # berapa gambar baru yang dibuat per 1

gambar asli

23. IMAGE_SIZE = (224, 224) # ukuran resize (sesuaikan dengan model
Anda)

24. SEED = 42

25. PREFIX = "aug" # prefix nama file hasil augmentasi

26.

27. #

28. # KONFIGURASI ImageDataGenerator

29. #

30. datagen = ImageDataGenerator(

31. rotation_range = 180, # Rotasi acak ©-180 derajat

32. zoom_range = 0.10, # Zoom in/out acak hingga 10%

33. horizontal flip = True, # Flip horizontal

34. vertical_flip = True, # Flip vertical

35. channel shift range = 20.0, # Color shift *7,8% dari range piksel 0-255
36. fill mode = 'reflect' # Isi piksel kosong akibat rotasi/zoom

dengan refleksi
37. )
38.
39. #
40. # BUAT FOLDER OUTPUT
41. #
42. os.makedirs(OUTPUT_DIR, exist_ok=True)
43.
a4, %
45. # PROSES AUGMENTASI
46. #

47. ekstensi_valid = ('.jpg', '.jpeg', '.png', '.bmp', '.webp")

48.

49, file_list = [f for f in 0s.listdir(INPUT_DIR) if
f.lower().endswith(ekstensi_valid)]

50.

51. if not file_list:

52. print(f"[!] Tidak ada gambar ditemukan di: {INPUT_DIR}")

53. else:

54. print(f"[v'] Ditemukan {len(file_list)} gambar. Memulai augmentasi...\n")
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55.
56.
57.
58.
59.
60.
61.
62.
63.
64.
65.
66.
67.

total _dihasilkan = ©

for idx, filename in enumerate(file_list, start=1):
input_path = os.path.join(INPUT_DIR, filename)

diperlukan)

68.
69.
70.
71.
72.
73.
74.
75.
76.
77.
78.
79.
80.
81.
82.
83.
84.
85.
86.

nama_dasar = os.path.splitext(filename)[0] # misal: kalbar_001

# Muat dan resize gambar

img = load_img(input_path, target_size=IMAGE_SIZE)
X = img_to_array(img)

X = np.expand_dims(x, axis=0) # shape: (1, H, W, 3)

# shape: (H, W, 3)

# Simpan gambar asli ke Output (opsional - hapus blok ini jika tidak

asli_path = os.path.join(OUTPUT_DIR, filename)

img.save(asli_path)

# Generate augmentasi

hitungan = @

for batch in datagen.flow(

X)
batch_size
seed

save_to_dir

save_prefix =

save_format

hitungan +=
if hitungan

break

1,

SEED + idx,
OUTPUT DIR,
f"{PREFIX}_{nama_dasar}",

= "Jpeg”

1

>= JUMLAH_AUGMENTASI_PER_GAMBAR:

total_dihasilkan += hitungan

print(f" [{idx:>3}/{len(file_list)}] {filename}

augmentasi dibuat")

87.
88.
89.
90.
91.
92.
93.
94.
95.
96.

-

{hitungan} gambar

print(f"\n[Vv'] Selesai! Total gambar augmentasi: {total_dihasilkan}")

print(f"[v] Semua hasil disimpan di: {OUTPUT_DIR}")

#

# RINGKASAN PARAMETER AUGMENTASI

#

print(

]

RINGKASAN PARAMETER AUGMENTASI




105

97.
98.
99.
100.
101.
102.
103.
104.
105.

| No Teknik Parameter [
| 1 Rotasi 0-180° (acak) |
| 2 zoom +10% (acak) I
| 3 Flip Horizontal & Vertical I
| 4 Color Shift +7,8 % (channel_shift_range=20) |
L y
")




